
Comprendre le test de défaillance de prévision (predictive failure) v.1.0 
 
Afin de comprendre le test, la meilleure façon de le présenter est l’option A et avec un test de type Wald  
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Ici pour une illustration simple on prend 3H =  prévisions. Les paramètres du vecteur β  seront estimés sur 

les 1T  premières observations parce que les prévisions sont traquées individuellement par des dummy. Il y a 

une variable dummy pour chaque prévision.  
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Une fois que l’on estime les paramètres en minimisant ( , ) 'S v vβ γ = , comme chacun des paramètres 1γ , 2γ

et 3γ sont seulement utiles pour une observation (respectivement pour 1 1T + , 1 2T +  et 1 3T +  à cause 

qu’ils sont associés à des dummy), on obtiendra mathématiquement 
1 1 11 2 3
ˆ ˆ ˆ 0
T T T
v v v
+ + +
= = =  afin de 

minimisez le critère OLS ( , ) 'S v vβ γ = . C’est une application du principe de minimisation OLS. Notez aussi 

que numériquement on aura 1ˆ ( ' ) 'X X X yβ −= . 

 
Une fois les paramètres estimés, on aura la régression artificielle estimée suivante. 
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Ainsi on voit que  
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On a ainsi les erreurs de prévisions qui sont données par 1̂γ , 2̂γ et 3γ̂  
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On peut construire un test de type Wald de 0 1 2 3: 0, 0, 0H γ γ γ= = =   vs 1 :     0iH au moins un γ∃ ≠  

 

Ici si 2
vσ  

est inconnu et que l’on se base sur le CLT pour établir la normalité de 0
ˆ( )R Rλ λ−  on aura une 

distribution 2
(3)χ asymptotique. On va définir la matrice W X Z =   

 et la matrice de restrictionR  telle que 
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Règle de décision (niveau de signification de 0.05) 

On ne rejette pas 0H  si Wald ≤ 2
(3) 0.05αχ =     et on rejette 0H  en faveur de 1H  si Wald > 2

(3) 0.05αχ =  


